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Vamos falar
de cinema*
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* Filime lancado em 2003

« Titulo Original: Gigli

* Titulo no Brasil: Contato de Risco
« Género: Comedia Romantica

e Elenco:
* Ben Affleck

* Jennifer Lopez
* Christopher Walken
* Al Pacino

* enfre outros

http://www.sonypictures.com/movies/gigli/



O que ha de
tao importante
sobre este filme?



Orcamento:
75 milhoes de dodlares

Receita:
'?,& milhoes de dolares



"PREMIOS" € NOMENCOES

 Ganhou seis premios no Framboesa de Ouro
* Pior Filme
* Pior Diretor
* Pior Ator (Ben Affleck)
* Pior Atriz (Jennifer Lopez)
* Pior Roteiro
* Pior Par (Ben Affleck e Jennifer Lopez)

https://www.torredevigilancia.com/framboesa-de-ouro-o-melhor-do-pior-no-cinema-em-2015/



"PREMIOS" € NOMENCOES

* Mais trés nomeacoes nas categorias
* Pior ator coadjuvante (Al Pacino)
* Pior ator coadjuvante (Christopher Walken)
 Pior atriz coadjuvante (Lanie Kazan)

* Pra finalizar, ganhou ainda o troféu especial:

* Framboesa de Ouro de Pior Comédia dos 25 anos
do premio

10
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COMO MITIGAR €§T€ PROBLEMA?

» E possivel prever o sucesso de um filme?2

« Como saber se um roteiro € adequado®?

«Os orcamentos podem ser baseados NAs
possibilidades de sucesso que determinada obra
POSSUI?

11
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EPAGOGIX

« Companhia britdnica, fundada em 2003

e Utiliza redes neurais e softwares analiticos

* Procura prever se filmes ou programas de TV irdo
oferecer uma boa possibllidade de retorno do
investimento, ainda na etapa anterior a pré-producado

 Também avalia o grau de sucesso dos roteiros e das
tramas criadas pelos escritores

13



EPAGOGIX € WARNER BROS. @

» Parceria com a Warner Brothers Europa

» 16 programas piloto de televisdo foram analisados, na busca
de se avaliar se eles fariam sucesso nos Estados Unidos

 Para 13 programas, a taxa de audiéncia calculada foi
correta, dentro de uma margem de erro de 2 pontos
percentuais

* Denfre estes, 6 programas tiveram suas taxas calculadas
numa margem de erro de apenas 0,06

14

https://www.warnerbros.co.uk/



ANXLISE DE ROTEIROS

« Surgimento da drea chamada Screenwriting Script Analysis

« Hoje, existem diversas opcoes de andlise de scripts, dentre as
quais se destaca o software ScriptBook, ufilizado a partir de
2016

« O ScriptBook cobra 100 dolares para analisar qualgquer roteiro
enviado pelo seu site

15

http://money.cnn.com/video/media/2017/01/04/script-book-box-office.cnnmoney/index.html



SCRIPTBOOK DASHBOANRD
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SCRIPTBOOK DASHBOANRD

Character Sentiment

CORY TROY

Anger o | s2% | 4%
Annoyance e | 54% | 41%

Fear * | 24% | ux
Happiness e | &% | 1%

Hate @ | 1% | &%

Love ' | s% | 1%
Sadness Q | 25% | 35%
Surprise n | 26% | 26%
Sympathy ¥ | 2% | s2%

Worry Q | 28% | %

https://www.thememo.com/2017/04/20/scriptbook-blacklist-robots-reading-hollywood-scripts-writers-not-happy/
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SCRIPTBOOK

* Procura analisar a possibilidade de sucesso do filme
« Foz uma andlise de sentimento de cada personagem

» Calcula quanto cada filme pode gerar de lucro nos Estados

Unidos

* Possul um dataset composto por todos os filmes exibidos em
cinema nos EUA a partir de 1970

(a) Training

https://www.nltk.org/book/ch06.html

label machine
learning
h feature [(TT I I+ algorithm
extractor features
input 1 |

(b) Prediction

[ D

input

feature
extractor features

l

classifier
model

label

18



Vamos falar agora
de publicagao
cientifica®



g DEPARTMENT OF SYSTEMICS,
CYBERNETICS & INFORMATICS
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http://news.mit.edu/sites/mit.edu.newsoffice/files/styles/news_article_image_top_slideshow/public/images/2015/aguayo-krohn-stribling-mit-csail-alumni_0.jpg?itok=d6YoyOWv
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Rooter: A Methodology for the Typical Unification
of Access Points and Redundancy

Jeremy Stribling, Daniel Aguayo and Maxwell Krohn

ABSTRACT

Many physicists would agree that, had it not been for
congestion control, the evaluation of web browsers might never
have occurred. In fact, few hackers worldwide would disagree
with the essential unification of voice-over-IP and public-
private key pair. In order to solve this riddle, we confirm that
SMPs can be made stochastic, cacheable, and interposable.

1. INTRODUCTION

Many scholars would agree that, had it not been for active
networks, the simulation of Lamport clocks might never have
occurred. The notion that end-users synchronize with the
investigation of Markov models is rarely outdated. A theo-
retical grand challenge in theory is the important unification
of virtual machines and real-time theory. To what extent can

The rest of this paper is organized as follows. For starters, |

we motivate the need for fiber-optic cables. We place our
work in context with the prior work in this area. To ad-
dress this obstacle, we disprove that even though the much-
tauted autonomous algorithm for the construction of digital-
to-analog converters by Jones [10] is NP-complete, object-
oriented languages can be made signed, decentralized, and
signed. Along these same lines, to accomplish this mission, we
concentrate our efforts on showing that the famous ubiquitous
algorithm for the exploration of robots by Sato et al. runs in
Q((n + logn)) time [22]. In the end, we conclude.

II. ARCHITECTURE

Our research is principled. Consider the early methodology |
by Martin and Smith; our model is similar, but will actually |

=N

https://pdos.csail.mit.edu/archive/scigen/rooter.pdf

overcome this grand challenge. Despite the fact that such

21



ABSTRACT

Many physicists would agree that, had 1
congestion control, the evaluation of web brgg

I. INTRODUCTION

Many scholars would agree that, had it not been 10
networks, the simulation of Lamport clocks might never havt
occurred. The notion that end-users synchronize with the
investigation of Markov models is rarely outdated. A theo-
retical grand challenge in theory is the important unification
of virtual machines and real-time theory. To what extent can

Rooter: A Methodology for
of Access Points a

Jeremy Stribling, Daniel Agua

1cal Unification

1zed as follows. For starters,
-optic cables. We place our
r work in this area. To ad-
e that even though the much-
m for the construction of digital-
y Jones [10] is NP-complete, object-
an be made signed, decentralized, and
> same lines, to accomplish this mission, we
fforts on showing that the famous ubiquitous
e exploration of robots by Sato et al. runs in
)) time [22]. In the end, we conclude.

II. ARCHITECTURE

Our research 1s principled. Consider the early methodology
by Martin and Smith; our model is similar, but will actually

7

http://www.artema-france.org/wp-content/uploads/2017/02/?C=N;0=D

overcome this grand challenge. Despite the fact that such
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WNASCI

* Trabalho aceito para publicacao em 2005

* World Multiconference on Systemics, Cybernetics and Informatics
(WMSCI)

 Jeremy Stribling, Daniel Aguayo e Maxwell Krohn

* Um pouco antes do evento acontecer, eles anunciaram que tudo
nao passava de uma... brincadeira!

[ AA

=~
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SCIGEN - AN AUTOMATIC CS PAPER GENERATOR

e Gerador randomico de papers cientificos
 https://pdos.csail.mit.edu/archive/scigen/

SCIgen - An Automatic CS Paper Generator

About Generate Examples Talks Code Donations Related People Blog

About

SClgen is a program that generates random Computer Science research papers, including graphs,
figures, and citations. It uses a hand-written context-free grammar to form all elements of the
papers. Our aim here is to maximize amusement, rather than coherence.

One useful purpose for such a program is to auto-generate submissions to conferences that you
suspect might have very low submission standards. A prime example, which you may recognize
from spam in your inbox, is SCI/IIIS and its dozens of co-located conferences (check out the very
broad conference description on the WMSCI 2005 website). There's also a list of known bogus
conferences. Using SCIgen to generate submissions for conferences like this gives us pleasure to
no end. In fact, one of our papers was accepted to SCI 2005! See Examples for more details.

We went to WMSCI 2005. Check out the talks and video. You can find more details in our blog.

Also, check out our 10th anniversary celebration project: SCIpher!

Generate a Random Paper

Want to generate a random CS paper of your own? Type in some optional author names below,
and click "Generate".

Author 1:
Author 2:
Author 3:
Author 4:
Author 5:

Generate Redefinir

SClgen currently supports Latin-1 characters, but not the full Unicode character set. 24




SCIDETECT

* Entre 2008 e 2013, a IEEE (Institute of Electrical and Electronics Engineers)
detectou mais de 120 papers que foram gerados com o SClgen

 Detector de artigos gerados com o SClgen: http://scidetect.forge.imag.fr/
* Ainda em 2005, a IEEE retirou o patrocinio do WMSCI

SciDetect

UNIVERSITE SPRINGER NATURE

<©IEEE

SciDetect is a collaboration between Springer-Verlag GmbH and Université Grenoble Alpes.

SciDetect is an open source software program for evaluating academic papers. The software discovers text that has been generated with the SClgen computer program and other fake-paper generators like Mathgen and
Physgen.

SciDetect scans Extensible Markup Language (XML) and Adobe Portable Document Format (PDF) files and compares them against a corpus of fake scientific papers. Using intertextual distance, SciDetect can discover
any automatically generated text materials and indicate whether an entire document or its parts are genuine or not. The software relies on sensitivity thresholds to report suspicious activity.

SciDetect is publicly released under the GNU General Public License (GPL), Version 3.0.

Announcements

[2015-03-23] Springer and Université Joseph Fourier release SciDetect to discover fake scientific papers.

Download

To download SciDetect, get a copy of the Git project for the software. For example: git clone https://forge.imag.fr/anonscm/git/scidetect/scidetect.git

25
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OUTROS €XEMPLOS D€ GERADORES DE TEXTO

* O Fabuloso Gerador de Lero-Lero
(http://lerolero.miguelborges.com/)

* Mathgen (http://thatsmathematics.com/mathgen/)

* Lero Lero (https://www.lerolero.com/)

* Gerador de Artigo P6s-Modernista
(http://www.elsewhere.org/pomo/)

*eitcC.

26



0 que uhe estes

dais cenarias
(cinema e publicasdo

cientifica )?

27






TEXT MINING

 Mineracao de Textos
 Mineracdo de Dados Textuais

* Baseia-se na busca por padroes em textos digitais em
linguagem natural

29



TEXT MINING: NMAOTIVACOES

« O texto digital em linguagem natural € uma das mais
Importantes fontes de informacao que existe

 Infernational Data Corporation: estimou gque mais de
90% dos dados existentes hoje sao dados textuais

30



TEXT MINING: NMAOTIVACOES

* Os dados fextuais estdo majoritariamente na forma
ndo-estruturada, que ndo €& apropriada para ser
analisada por um software

« Ainda hd um logo caminho a percorrer até o
Inteligéncia Artificial ser capaz de compreender por
completo um texto em linguagem natural

31



Text MiIning
ou
Data Mining®



s BT

Informacao Digital
Transacoes Eletronicas
Nuvem Computacional

Profusao | ig pats

de DadOS Computacao Pervasiva
loT
Machine Learning
etc.

\
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DATA MINING

"Mostre-me dados, que eu lhe

apresentarei padroes!”

« Pre-requisitos:

» Datasets bem estruturados e organizados
 Formatos de dados bem definidos

* Processo prévio intensivo de preparacdo dos dados

» Ou 0s dados sao fornecidos como se espera, ou entdo
serd necessario trabalhd-los

34

https://kirkwoodpubliclibrary.org/happy-donald-duck-day/



DADOS VERSUSTEXTO DATA MINING

Dados Dados
N&o- ~ Semi-
=qidtyetgzeles - Estruturados

5 ¥ 5 & F & F B B B B N 0 0 B N & B B B B B B B N ® &

TEXT MINING

35



DATA MINING

CIENCIN DE DADOS

Dados Dados
Nao- Semi-
Estruturados Estruturados

‘ TEXT MINING ,

DATA SCIENCE 36




TEXT MINING: OUTPUTS

P
Numeros

Dados
Insights
Organizacao
Selecao
Classificacao
Combinacao
Informacao
Predicao

etc.
N ——

Texto Cru
(raw text) \

Text Mining —

37



Etapas da
Mineracao



ETAPAS DA NMMINERACAO DE TEXTO

» Coleta do Corpus Textual

« Pré-processamento  Textual (Processamento  de
Linguagem Natural)

* Processamento Textual (inclui a vetorizacdo do texto)

e POs-Processamento Textual

39



Vetorizacdo
do Tex




BAG OF WORDS

* O conjunto de pesos para termos de um documento é conhecido
na literatura como Modelo Bag of Words, ou Saco de Palavras

A esséncia do modelo Bag Of Words é converter documentos-
texto em vetores que representem a frequéncia das palavras
distintas existentes nos documentos

D={wD,wD,,.., wDn}

* onde w,,, denota o peso da palavra n no documento D

41



FREQUENCIN DE TERMOS

* Term Frequency (tf)
* Um peso é associado para cada termo de um documento

*0 peso depende do numero de ocorréncias do termo no
documento

* A abordagem associa o peso a quantidade de ocorréncias do
termo

e Para o0 numero de ocorréncias de um termo tem determinado
documento d, temos a seguinte representacao

tft’d

42



INVERSO DA FREQUENCIAN NOS DOCUMENTOS

* A frequéncia de termos possui um grande problema: todos os
termos sao considerados equanimemente

*|sso pode se tornar um problema critico, dependendo da
aplicacao trabalhada

43



INVERSO DA FREQUENCIAN NOS DOCUMENTOS

* Por exemplo, & possivel que uma colecao de documentos da
industria automobilistica ocorra muito frequentemente a
ocorréncia dos termos carro, automovel e veiculo

* Neste caso, € necessario se criar um mecanismo para atenuar esta
situacao, de maneira a nao superdimensionar a ocorréncia
destes termos no modelo Bag of Words

42



INVERSO DA FREQUENCIAN NOS DOCUMENTOS

* Para este fim, costuma-se considerar a frequéncia de documentos
df,, ou seja, o numero de documentos do corpus que contém o

termo t

* Denotando-se por N o numero de documentos de determinado
corpus, o inverso da frequéncia de documentos (idf) para um
termo t é definido por

‘ N
ldft = lOgE
t

45



INVERSO DA FREQUENCIAN NOS DOCUMENTOS

* Exemplo:

Manning, Raghavan e Schiitze (2008)

term df; idf;
car 18,165 1.65
auto 6723 2.08
insurance 19,241 1.62
best 25,235 1.5

46



TF-IDF

*O tfidf é o produto das duas métricas anteriores, e pode ser
definido por

tfidf = tf x idf

* Este calculo é capaz de estabelecer uma ponderacao aos termos
presentes em um documento, considerando tanto o proprio
documento quanto seu relacionamento com o corpus textual
analisado

47



TF-IDF

* E importante ressaltar, no entanto, que embora o calculo do tfidf crie as
representacoes para os textos, ainda é preciso considerar que o0s
documentos de um mesmo corpus podem possuir tamanhos diferentes

* Neste caso, para corrigir esta distorcao, € comum a realizacao de um
procedimento de normalizacao, dando origem a medida ¢tfidf
normalizada

* O calculo do TF-IDF é utilizado no processo de vetorizacao para preencher a
Bag of Words

48
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Vetorizacgao



EXEMPLO

* SejaW ={doc, doc,, ...,docn } um determinado corpus de documentos

* Vamos considerar a situagao na qualn = 3, portanto,
Y ={doc, doc, doc;}

Ambiente agradadvel e tranquilo. Comida e musica

docl . . = .
com qualidade. Adoramos o Filé a Parmegiana.

— e — ——

O Filé a Parmegiana da cidade. Ambiente agradéavel

doc2 : :
- e qualidade no atendimento.

doc3 O Filé a Parmegiana com fritas é uma delicia.

50

Silva, Peres e Boscarioli (2016)



EXEMPLO

* Lista de tokens obtida apds a execucao da analise lexical sobre o corpus

docl ambiente | agradavel | e | tranquilo | comida | e | musica
com | qualidade | adoramos | o | filé | a | parmegiana
dods || @ | filé | & | parmegiana | da | cidade | ambiente |
| € | qualidade | no | atendimento

agradavel

doc3 | o | filé | a | parmegiana | com | fritas | é& | uma |

delicia

Silva, Peres e Boscarioli (2016)



EXEMPLO

* Lista de tokens obtida apos a remocao das stopwords

PV ambiente | agradavel | tranquilo | comida | musica | qualidade | adoramos
ok | filé | parmegiana
filé | parmegiana | cidade | ambiente | agradavel | qualidade |
doc2 :
atendimento
doc3 | filé | parmegiana | fritas | delicia

Silva, Peres e Boscarioli (2016)

52




EXEMPLO

e Lista resultante apos aplicacao da radicalizacao

docl ambient | agrad | tranquil | com | music | qualidad | ador | fil | parmegian
doc2 fil | parmegiana | cidad | ambient | agrad | qualidad | atend
doc3 fil | parmegian | frit | delici

53

Silva, Peres e Boscarioli (2016)



EXEMPLO

e Dicionario de termos obtidos

termo
Termo
termo
termo
termo
termo
termo

~ SO O s W N

ador
agrad
amblient
atend
cidad
com
delic

termo
termo
Lermo
termo
termo
Cermo

8
9
10
i |
12
15

fil

ol B
music
parmegilian
qualidad
tranquil

Silva, Peres e Boscarioli (2016)
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EXEMPLO

e Conjunto de dados ¥ considerando uma representacao binaria

ador agrad ambient atend cidad com delic fil frit misic parmegian qualidad tranquil
s wte; | wte, wites wtey wtes wteg | wie; | wieg | wieg| wieyg wtey, wtegs wte,
doc, 1 1 1 0 0 1 0 1 0 1 1 1 1
doc, 0 1 1 1 1 0 0 1 0 0 1 1 0
doc; 0 0 0 0 0 0 1 1 1 0 1 0 0
55

Silva, Peres e Boscarioli (2016)




EXEMPLO

* Conjunto de dados W considerando uma representacao tfidf

ador agrad ambient atend cidad com delic  fil frit  muisic p'armegian qualidad tranquil
L wte, wie, wtes wtey wtes | wieg | wie; | wteg | wieg | wieyg wtey witeyy wites
doc;, 1,58 | 0,58 0,58 0,00 | 0,00 | 1,58 | 0,00 | 0,00 | 0,00 | 1,58 0,00 0,58 1,58
doc, | 0,00 | 0,58 0,58 1,58 | 1,58 | 0,00 | 0,00 [ 0,00 | 0,00 | 0,00 0,00 0,58 0,00
doc; | 0,00 | 0,00 0,00 0,00 | 0,00 | 0,00 | 1,58 | 0,00 | 1,58 | 0,00 0,00 0,00 0,00
56
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EXEMPLO

* Conjunto de dados W considerando uma representacao (tfidf
normalizada
ador agrad ambient atend cidad com delic  fil frit music parmegian qualidad tranquil

o wte, wtey wte, wtey wte; | wte; | wie; | wieg | wieg | wiey wtep, wteyo wteqy
doc, | 0,18 | 0,06 0,06 0,00 | 0,00 | 0,18 | 0,00 | 0,00 | 0,00 | 0,18 0,00 0,06 0,18
doc, | 0,00 | 0,08 0,08 0,23 | 0,23 | 0,00 | 0,00 | 0,00 | 0,00 | 0,00 0,00 0,08 0,00
doc; | 0,00 | 0,00 0,00 0,00 | 0,00 | 0,00 | 0,40 | 0,00 | 0,40 | 0,00 0,00 0,00 0,00

57
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TEXT MINING: APLICACOES

» Classificacao de Documentos

» Clusterizacao (ou Categorizacdo) de Documentos

» Sumarizacdo de Documentos

* Similaridade de Documentos

« Reconhecimento de Enfidades Nomeadas (ou Mencionadas)
« Andlise de Sentimentos (Mineracdo de Opinides)

» Sistemas de Pergunta e Resposta

« Chatbots

* enfre outras 59
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Oportunidades



DESAFIOS

* Mineracdo de texto em outras linguas que ndo o INgIEés
« Padrdées para os mineradores em lingua portugueso
e Relacoes |[eéxico-semdanticas

61



OPORTUNIDADES

« Muitos softwares disponiveis

 Pacotes, "bibliotecas’, APIs (Application Programming
nterfaces)

« Poucas linhas de codigo em Python, Java ou R, por exemplo
« Percorrimento da curva de aprendizagem € bastante rapido

« Cinema, publicacdo cientifica e inumeras outras dareas de
aplicacado

62
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